
L’intelligence artificielle (IA) est un domaine de l’informatique qui vise à créer des systèmes
capables de réaliser des tâches nécessitant normalement l’intelligence humaine1. Cela inclut des
capacités comme l’apprentissage, le raisonnement, la reconnaissance des formes et la prise de
décisions
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Documentation

Un embedding est une représentation vectorielle d'un mot, d'une phrase ou même d'un texte 
complet dans un espace mathématique de haute dimension. L'objectif est de transformer des 
éléments de texte en vecteurs (des suites de nombres) qui capturent leur signification.

Par exemple, prenons les mots suivants :

"chat"
"chien"
"voiture"

Un modèle d'embedding va attribuer à ces mots des vecteurs numériques. Ces vecteurs seront
placés dans un espace multidimensionnel, et la distance entre ces vecteurs peut refléter la
similarité sémantique entre les mots. Par exemple :

Les vecteurs de "chat" et "chien" devraient être proches dans l'espace vectoriel car ces
mots sont sémantiquement similaires (ce sont des animaux domestiques).
Le vecteur de "voiture" serait éloigné de ceux de "chat" et "chien", car ce sont des
concepts différents.

L'un des éléments clés d'un modèle d'embedding performant est sa capacité à comprendre le 
contexte dans lequel un mot apparaît. Par exemple, le mot "banc" peut signifier "un meuble" ou 
"une institution financière" en fonction du contexte.

Voici deux exemples avec la même fenêtre de contexte :

Phrase 1 : "Je suis allé au banc de touche."
Phrase 2 : "J'ai ouvert un compte au banc."

Un modèle avec une fenêtre de contexte large va prendre en compte non seulement le mot 
"banc" lui-même, mais aussi les mots qui l'entourent, comme "de touche" dans le premier cas et 
"compte" dans le second. Grâce à une grande fenêtre de contexte, il comprendra que "banc" se 
réfère à un siège dans le premier exemple, et à une institution financière dans le deuxième.

Embedding model
(représentations vectorielles)
Qu'est-ce qu'un embedding ?

Contexte d'un mot et fenêtre de tokens :



Un modèle avec une fenêtre de contexte large peut prendre en compte plus de mots autour du 
mot cible pour mieux comprendre son sens. Par exemple :

Dans la phrase : "Le chat mange une souris."
La fenêtre de contexte pour le mot "mange" pourrait inclure les mots "chat" et "souris", ce
qui aide le modèle à comprendre que "mange" fait référence à une action de nourriture,
et non à une autre signification possible (comme "manger un repas" dans un autre
contexte).

Une fenêtre de contexte large signifie que le modèle peut analyser des sections plus longues du 
texte, ce qui améliore la compréhension du sens d'un mot, même dans des phrases complexes.

Supposons que nous utilisions un modèle "nomic-embed-text" pour générer des embeddings 
pour ces deux phrases :

1. Phrase 1 : "Le chat dort sur le canapé."
2. Phrase 2 : "Le chat a attrapé une souris."

Le modèle va générer des embeddings pour chaque mot en prenant en compte le contexte autour
d’eux.

Pour le mot "chat", le modèle pourrait produire un vecteur similaire dans les deux
phrases, car il est utilisé dans des contextes relativement similaires (un animal
domestique). Cependant, le modèle prendra aussi en compte des mots comme "dort"
dans la première phrase et "attrapé" dans la deuxième, ajustant l'embedding de "chat"
pour capturer les différences de contexte.
Le mot "dort" dans "Le chat dort sur le canapé" aura un contexte avec "chat" et "canapé",
ce qui le placera près d’autres mots associés à des actions de repos ou de sommeil,
comme "dormir" ou "repos".
Le mot "attrapé" dans "Le chat a attrapé une souris" aura un contexte avec "chat" et
"souris", plaçant ce mot plus près de mots liés à l'action de chasser ou de capturer.

Le modèle "nomic-embed-text" est un modèle performant qui utilise une fenêtre de contexte
large pour analyser les relations entre les mots dans un texte. Cela lui permet de produire des 
embeddings plus précis et contextuellement adaptés, ce qui est essentiel pour des tâches telles 
que la recherche sémantique, la traduction automatique ou l'analyse de texte, où il est important 
de comprendre le sens global d'un mot en fonction de son contexte spécifique.

En résumé, une grande fenêtre de contexte permet au modèle de mieux "comprendre" le texte
dans son ensemble et de produire des embeddings qui reflètent correctement le sens des mots
dans chaque situation.

Pourquoi une grande fenêtre de contexte est importante ?

Exemples concrets avec "nomic-embed-text" :

Conclusion :





Documentation

L'utilisation d'un modèle d'embedding comme "nomic-embed-text" dans une société qui a une 
grande quantité de documentation (manuels, guides, FAQ, rapports, etc.) peut être extrêmement 
utile pour répondre efficacement à des demandes internes ou externes. Voici comment un tel 
modèle pourrait être utile pour automatiser et améliorer la gestion des demandes et l'accès à la 
documentation dans votre entreprise :

Un modèle d'embedding permet de transformer la documentation de la société en vecteurs de 
mots ou de phrases, qui capturent le sens global du texte plutôt que de se concentrer uniquement 
sur des mots-clés exacts. Cela signifie qu'il peut trouver des réponses même si les termes de la 
question de l'utilisateur ne correspondent pas exactement aux mots de la documentation.

Exemple :

Supposons qu'un employé pose une question dans un chatbot comme :

Un modèle d'embedding avec une fenêtre de contexte large va analyser non seulement les 
mots exacts dans la question (comme "installer", "logiciel", "Windows"), mais aussi les relations 
sémantiques, ce qui lui permettra de trouver la réponse appropriée dans la documentation, même 
si celle-ci n'utilise pas exactement les mêmes termes.

Par exemple, dans la documentation, il pourrait y avoir une section avec des phrases comme :

Un modèle avec des embeddings pourra comprendre la relation entre ces phrases et la question de
l'utilisateur, même si les mots ne sont pas exactement identiques.

Embedding model dans une
société

Améliorer la recherche de réponses pertinentes dans la
documentation :

"Comment installer le logiciel sur un PC Windows ?"“

"Guide d'installation du programme sur un système Windows" ou "Procédure
d'installation sur une machine sous Windows".“



Dans de nombreuses entreprises, il y a un grand nombre de questions récurrentes. Un modèle d'
embedding peut être utilisé pour automatiser les réponses à ces questions fréquemment posées 
(FAQ).

Exemple :

Supposons que plusieurs employés demandent des informations sur le processus de demande de
congés ou sur la procédure à suivre en cas de panne technique. Plutôt que de faire une recherche
manuelle dans la documentation à chaque fois, le modèle d'embedding peut rapidement trouver 
la réponse correspondante et la fournir de manière autonome.

Un modèle comme "nomic-embed-text" peut être intégré dans un chatbot ou une interface de 
recherche interne pour aider les employés à trouver rapidement des informations pertinentes dans 
la documentation de l'entreprise.

Chatbot intelligent : Lorsqu'un employé pose une question via le chatbot, ce dernier 
peut utiliser l'IA pour analyser la demande, rechercher les informations pertinentes dans 
la documentation et y répondre en temps réel.
Recherche contextuelle : Lorsqu'un employé utilise une barre de recherche dans la 
documentation interne, un modèle d'embedding peut fournir des résultats non 
seulement basés sur la correspondance exacte des mots-clés, mais aussi en fonction du 
contexte, ce qui améliore la qualité des résultats et rend la recherche plus intuitive.

Les employés qui utilisent des systèmes manuels ou des moteurs de recherche traditionnels
peuvent perdre du temps à trouver des informations dans une documentation longue et complexe.
Un modèle d'embedding améliore l'efficacité de ce processus, en réduisant les erreurs humaines 
et en fournissant des réponses plus rapidement, sans avoir à passer par un processus de recherche 
fastidieux.

Exemple :

Si un employé a une question sur une procédure technique et que la documentation est très
détaillée, un moteur de recherche traditionnel pourrait renvoyer plusieurs résultats, dont certains
sont peu pertinents. Un système d'IA basé sur des embeddings trouvera directement les passages
les plus pertinents en comprenant le contexte de la question et en analysant la documentation en
profondeur.

Automatiser les réponses aux demandes fréquentes (FAQ) :

Améliorer l'assistance interne avec un chatbot ou une
interface de recherche intelligente :

Réduction du temps de réponse et des erreurs humaines :

Personnalisation des réponses selon les besoins :



Un modèle d'embedding peut également s'adapter aux besoins spécifiques d'un utilisateur ou 
d'un département. Par exemple, si un employé fait une demande sur un sujet spécifique (comme 
des informations sur le département IT), le modèle peut filtrer les réponses et se concentrer 
uniquement sur les sections de la documentation pertinentes à ce département.

Un modèle d'embedding peut aussi être utilisé pour identifier les lacunes ou les incohérences 
dans la documentation existante. Par exemple, si des questions fréquemment posées ne trouvent 
pas de réponse directe dans la documentation, cela peut indiquer que la documentation doit être 
mise à jour ou enrichie. L'IA pourrait aussi suggérer de nouvelles sections à ajouter.

Imaginez une entreprise de services informatiques qui fournit une documentation détaillée sur
l'utilisation de ses logiciels, ainsi que des procédures internes pour ses employés. Supposons que :

Un employé du service client pose la question suivante : "Comment résoudre un
problème de connexion à notre réseau VPN ?"
Grâce à un modèle d'embedding intégré à un chatbot, la réponse pourrait être trouvée 
dans la documentation, même si la question est formulée différemment de la manière 
dont le problème est décrit dans le guide. Par exemple, le chatbot pourrait répondre par :

"Pour résoudre un problème de connexion VPN, veuillez vérifier si votre
connexion internet est stable et assurez-vous que votre logiciel VPN est
bien à jour. Vous trouverez des instructions détaillées dans le guide
d'utilisation de votre VPN dans le chapitre 5."

“

Le chatbot pourrait aussi proposer une liste de solutions possibles en fonction du contexte de
l'entreprise et de l'historique des demandes.

En résumé, un modèle d'embedding comme "nomic-embed-text" serait extrêmement utile pour 
une entreprise disposant de grandes quantités de documentation et cherchant à répondre 
automatiquement aux demandes internes ou externes. Il permettrait d'améliorer la recherche de 
réponses, d'automatiser des tâches récurrentes, de réduire le temps de réponse et d'assurer une 
meilleure gestion des connaissances au sein de l'entreprise.

Maintenance et mise à jour de la documentation :

Exemple concret dans une entreprise :

Conclusion :



La détection du travail généré par l'IA consiste à identifier si un texte ou un contenu a été créé par
une intelligence artificielle plutôt que par un humain.

Détecter l'IA



Détecter l'IA

Il s’avère que les humains et les IA ont des “empreintes stylistiques” différentes que l’on peut
mesurer et quantifier. Un peu comme reconnaître un robot à sa démarche trop régulière… Et oui,
l’IA écrit avec une cadence métronomique qui la trahit aux yeux des algorithmes.

Les 5 caractéristiques les plus révélatrices sont:

La plage de longueur des phrases. Nous les humains, écrivons parfois des phrases très
courtes et parfois avec des phrases interminables qui partent dans tous les sens avant de
revenir au sujet initial après un détour par nos pensées désordonnées. Au contraire, l’IA,
elle, est plus constante.
Le coefficient de variation des paragraphes. Nos paragraphes varient énormément
en longueur, alors que ceux de l’IA sont plus réguliers.
Le ratio de verbes. Les humains utilisent environ 16% de verbes contre 13% pour les IA,
ce qui n’est pas une énorme différence, mais ça compte.
La complexité grammaticale. Nos structures de phrases sont moins prévisibles.
La variabilité des paragraphes. Et encore une fois, l’IA aime trop l’ordre et la
régularité, ce qui la trahi…

L’algorithme qui détecte tout ça s’appelle Random Forest (littéralement “forêt aléatoire”), ce qui 
permet de compter chaque virgule et d’analyser chaque structure de phrase pour ensuite voir ce 
qui se répète le plus. Actuellement, Random Forest est à 98,3% de précision.

Voici une version propre et claire de ton texte, formulée comme une consigne destinée à une IA
pour qu’elle corrige ses textes afin de les rendre plus humains :

Contrer la détection d'IA
Comment distinguer si un texte a été écrit par un humain ou une IA
?

Source : What Is Random Forest? | IBM

Appliquer les 5 ajustements suivants pour imiter l’écriture humaine :
Longueur des phrases : Varier les phrases courtes et longues, avec des 
digressions occasionnelles. Éviter une structure trop régulière.
Variation des paragraphes : Alterner les longueurs de paragraphes. Ne pas 
maintenir une taille uniforme.
Ratio de verbes : Augmenter légèrement l’usage des verbes (cible : ~16 % du
texte).

“

https://www.ibm.com/think/topics/random-forest
https://www.ibm.com/think/topics/random-forest


Voici un exemple de ce que donne ces ajustements :

Les protocoles UDP et TCP sont utilisés pour transmettre des données sur un réseau, chacun ayant
ses particularités selon les besoins de communication. TCP est un protocole orienté connexion, ce
qui signifie qu’il établit une liaison fiable entre l’émetteur et le récepteur avant d’échanger des
informations. Il garantit que les données arrivent dans le bon ordre et sans erreur, ce qui le rend
idéal pour des applications comme la navigation web ou les transferts de fichiers. À l’inverse, UDP
fonctionne sans connexion préalable et ne vérifie pas si les paquets sont arrivés correctement ou
dans le bon ordre. Cette simplicité le rend plus rapide et mieux adapté aux usages en temps réel,
comme le streaming ou les jeux en ligne, où la rapidité prime parfois sur la fiabilité absolue.

Quand on parle de transmission de données sur un réseau, deux noms reviennent sans cesse : TCP
et UDP. Ces deux protocoles, bien que souvent regroupés sous une même bannière technique,
n'ont pourtant pas la même façon de faire. TCP, par exemple — et c’est là toute sa promesse —
s’assure que chaque petit bout d’information envoyé arrive bien à destination, dans le bon ordre,
sans perte, sans surprise. Il ouvre une sorte de tunnel fiable entre deux machines, un lien presque
contractuel : "je t’envoie ceci, tu me confirmes que tu l’as bien reçu, et seulement ensuite je
continue." Ce niveau de soin est parfait pour, disons, afficher une page web sans qu’il manque des
morceaux ou encore pour télécharger un fichier que l’on veut complet, et exact. À côté de ça, UDP
prend une autre voie. Il envoie les données un peu comme on lancerait des avions en papier à la
volée, sans s’assurer qu’ils sont bien récupérés. Il n’attend pas. Il ne vérifie rien. C’est brut, rapide
— parfois un peu chaotique, oui — mais quand on joue en ligne, ou qu’on regarde un live en
streaming, ce genre de vitesse sans cérémonie devient une bénédiction. Mieux vaut une image qui
saute qu’un long moment d’attente. Alors non, l’un n’est pas "meilleur" que l’autre. Ils répondent à
des besoins différents, chacun à sa manière. Et si on y regarde bien, dans cette complémentarité

Complexité grammaticale : Intégrer des structures moins prévisibles (incises, 
ruptures, enchaînements moins formels).
Variabilité globale : Introduire des irrégularités dans le rythme, la structure et 
le style. Éviter une organisation trop propre ou linéaire.

Texte généré par IA sans les ajustements

Texte généré par IA avec les ajustements

https://wiki.ezoxe.fr/uploads/images/gallery/2025-04/cfOimage.png


un peu étrange, il y a tout un équilibre qui se joue, silencieusement, derrière nos écrans.

Ici le texte est "brut" (sans plus d'instruction), mais vous pouvez demander à l'IA de changer 
son style grammaticale, la taille du texte, le nombre de mots, etc... 

https://wiki.ezoxe.fr/uploads/images/gallery/2025-04/xHeimage.png


OpenClaw est un framework d agent IA open-source concu pour transformer un modele de langage
en un assistant personnel capable d interagir avec son environnement (systeme de fichiers,
serveurs, API). Contrairement a un simple chatbot, OpenClaw dispose d outils lui permettant d
executer des taches concretes en toute autonomie.

L installation se fait generalement via npm ou en clonant le depot officiel. Le coeur du systeme
repose sur une passerelle (Gateway) qui gere les connexions entre l interface utilisateur (Discord,
Telegram, Webchat) et le moteur de l agent.

Passerelle (Gateway) : Elle doit etre lancee pour permettre la communication.
Espace de travail (Workspace) : C est l endroit ou l agent stocke sa memoire
(MEMORY.md), sa personnalite (SOUL.md) et ses outils locaux.
Competences (Skills) : Des modules extensibles qui definissent ce que l agent peut
faire (ex: gerer un homelab, chercher sur le web, interagir avec GitHub).

Le controle se fait principalement via la CLI openclaw :

En tant qu assistant disposant d un acces systeme, la securite est primordiale :

Moindre privilege : Ne donnez a l agent que les acces necessaires a ses taches.
Supervision humaine : Pour les actions critiques (suppression de fichiers, modifications
reseau), l agent doit toujours demander une confirmation explicite.
Memoire propre : Documentez les decisions importantes dans le workspace pour
assurer la continuite entre les sessions.

OpenClaw

OpenClaw : Votre assistant personnel
intelligent

Mise en place et configuration

Commandes essentielles

openclaw status : Affiche l etat de sante du systeme, des sessions et des
canaux.
openclaw gateway start/stop : Gere le demon de la passerelle.
openclaw help : Liste toutes les options disponibles.

“

Bonnes pratiques et securite



Pour plus d informations et consulter la documentation technique complete, visitez le site 
officiel : docs.openclaw.ai

https://docs.openclaw.ai

